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摘 要

本研究以台灣加權指數(TAIEX)為研究對象，並採用曾家翔(2008)與黃婉君(2009)研究中經由類神經網路預測系統訓練過的

幾組較佳準確率的綜合指標當作初始輸入變數測試，並加上量價關係指標，再搭配基因程式規劃來分析大量的歷史資料，

來判別股市未來的走勢及轉折點，確實掌握買賣點的時機。

基因程式規劃採用的適應函數分別為最大報酬導向及趨勢獲利導向，來進行相關測試。探討GP(最大報酬)、GP(趨勢獲利)

、買進持有策略以及類神經網路預測系統四種策略的報酬率比較。結果顯示，以GP(趨勢獲利)獲得最佳報酬，其次為GP(

最大報酬)，然後依序為類神經網路預測系統與買進持有策略。本研究發現，利用GP(最大報酬)的訓練方式，常常會因為股

市整盤或是小震盪，導致系統的誤判，而降低報酬率，而GP(趨勢獲利)的訓練方式，利用設定趨勢目標值的方式來訓練系

統，驗證結果，無論是轉折點或趨勢大致上皆能反應實際的股價走勢，同時也獲得較大的報酬率。本研究的結果並不認同
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