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摘 要

支持向量機(Support Vector Machine)是以統計學習理論為主的一種機器學習法則。支持向量機的設計是以建立決策函數分

割資料的類別，並使得不同類別的資料有最大的間距。現階段支持向量機大多是以序列最小優化法(Sequential Minimal

Optimization)將大型的二次規劃問題分成許多小型的問題依序求解相關的參數，然而支持向量機模式的建構需要複雜的數

學基礎與數值最佳化的程序，因此本文以幾何分析詮釋線性可分離資料分類的問題，並以凸多邊形的觀念將最佳決策函數

的求解轉換成最鄰近點的問題。根據實驗模擬數據顯示，幾何分析所得的決策函數與支持向量機的結果相同，然而本文的

方法簡單易懂而且容易實現。
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